
Principled Instructions Are All You Need forQuestioning LLaMA-1/2, GPT-3.5/4 

พรอมพท่ีเต็มไปดวย 

หลักการคือสิ่งท่ีคุณตองการในการตั้งคำถาม LLaMA-1/2, GPT-3.5/4 

Abstract 

บทความนี้จะแนะนำหลักการชี้แนะ 26 ขอท่ีออกแบบมาเพ่ือปรับปรุงกระบวนการ 

ของการสืบคนและแจงโมเดลภาษาขนาดใหญ เปาหมายของเราคือการทำใหงายข้ึน 

แนวคิดพ้ืนฐานในการกำหนดคำถามสำหรับภาษาขนาดใหญขนาดตางๆ 

แบบจำลอง ตรวจสอบความสามารถ และเพ่ิมความเขาใจของผูใชเก่ียวกับพฤติกรรม 

ของแบบจำลองภาษาขนาดใหญในระดับตางๆ เม่ือปอนเขาสูรูปแบบภาษาตางๆ  

 

“ Prompt engineering is the art of communicating with a generative large language model. ” 

ChatGPT, 2023 

 

โมเดลภาษาขนาดใหญ (LLM) เชน ChatGPT [13] ไดแสดงใหเห็นถึงความสามารถท่ีนาประทับใจ 

ในขอบเขตและงานตางๆ เชน การตอบคำถาม [7] การใชเหตุผลทางคณิตศาสตร 

[5] การสรางโคด [11, 9] เปนตน อยางไรก็ตาม การประยุกตใชและการใชงานโดยเฉพาะ 

ในการดีไซนคำแนะนำหรือคำแนะนำท่ีเหมาะสมท่ีสุด บางครั้งอาจไมชัดเจนนักสำหรับผูใชท่ัวไป ในงานนี้เรา

มุงหวังท่ีจะเปดเผยความลึกลับเหลานี้ใหกับนักพัฒนาหรือผูใชท่ัวไปเม่ือทำการโตตอบกับ LLM และปรับปรงุ

คุณภาพของ 

การตอบสนองจาก LLM ท่ีผานการฝกอบรมมาแลวโดยเพียงแคการจัดการพรอมทท่ีดีกวา 

 

กลาวไดวาการปรับแตง LLM โดยตรงสำหรับงานเฉพาะดูเหมือนจะไมสามารถทำไดสำหรับผูใชและนักพัฒนา

สวนใหญเนื่องจากความไมมีประสิทธิภาพ เหลางานวิจัยจึงไดหันมาใหความสนใจกับการเพ่ิมประสิทธิภาพของ

ชุดคำสั่ง (Prompts)  เทคนิคของ 

วิศวกรรมพรอมทซ่ึงเก่ียวของกับการประดิษฐคำสั่งท่ีเฉพาะเจาะจงและแมนยำภาษาธรรมชาติ ไมวาจะทำดวย

ตนเองหรือผานวิธีอัตโนมัติ และการเลือกกลุมตัวอยางอยางระมัดระวังเพ่ือรวมไวใน Prompt หัวขอนี้ได

กลายเปนหัวขอหลักในการวิจัยเรื่องของ LLMs และถึงแมจะมีความพยายามทุมเทเหลานี้ แตความนาเชื่อถือ

ของ prompt เพ่ือให LLMs สรางการตอบสนองท่ีเฉพาะเจาะจงและการใชประโยชนจากความสามารถของ 

LLMs ท่ีไดรับการ pretrained อยางเต็มท่ียังคงเปนความทาทายอยางมาก 



 
รูปท่ี 1: ตัวอยางพรอมทและการตอบกลับกอนและหลังการประยุกตใชหลักการดังกลาว ซายคือคำสั่งดั้งเดิน

และคำตอบจาก GPT-4 สวนขวาคือการพรอมทท่ีปรับแลวและคำตอบท่ีเปลี่ยนไป หลักการท่ี 5 และ 6 ถูก

นำมาใช 

 

ในงานนี้ เรานำเสนอคำแนะนำท่ีมีหลักการท่ีครอบคลุมเพ่ือปรับปรุง 

คุณภาพของพรอมทสำหรับ LLM โดยเฉพาะอยางยิ่ง เม่ือเราตรวจสอบพฤติกรรมท่ีหลากหลาย 

เม่ือปอนพรอมทท่ีตางๆ กัน เชน การใสกลุมเปาหมายใน prompt เชน เพ่ิม “ผูชมเปนผูเชี่ยวชาญในสาขานั้น” 

หรือ “the 

ผูชมคือเด็กอายุ 5 ขวบ” รวมถึงลักษณะอ่ืนๆ อีกหลายแงมุมของ LLM  

การคนพบของเราระบุวายิ่งขอมูลมากการตอบสนองก็จะยิ่งละเอียดมากข้ึน ยิ่งงานหรือคำสั่งมีความแมนยำ

มากเทาใดก็ยิ่งมีประสิทธิผลมากข้ึนเทานั้นและยิ่งทำใหการตอบสนองท่ีใกลเคียงกับความคาดหวังของเรามาก

ข้ึน จึงเห็นไดวา LLMs  

ไมเพียงแตจดจำขอมูลการฝกอบรมเทานั้น แตยังสามารถปรับตัวใหเขากับพรอมทท่ีหลากหลายท่ีไดรับมาอีก

ดวย แมวาหัวใจหลักของคำสั่งจะคงเดิมก็ตาม 

ดังนั้นจึงพิสูจนไดวา เราควรท่ีจะกำหนดบทบาทเฉพาะใหกับ LLM เพ่ือเปนชองทางในการลวงเอา 

ผลลัพธท่ีตรงกับผลลัพธท่ีเราตั้งใจไวมากกวา 

 

เราจะเริ่มจากการอธิบายรายละเอียดคำแนะนำท่ีเปนหลักการสำหรับใชสั่ง LLM กลาวถึงการใหแรงจูงใจ

เพ่ิมเติม และหลักการใหรายละเอียดเฉพาะหลายประการในสวนท่ี 3 ในสวนท่ี 4 เราแสดงการทดลองวา



หลักการท่ีเสนอสามารถสรางคุณภาพท่ีสูงกวา กระชับมากข้ึน เปนขอเท็จจริง และซับซอนนอยกวาหรือ

ซับซอนกวาพรอมท LLM ท่ัวไป 

โดยเฉพาะอยางยิ่ง ดวยเกณฑมาตรฐาน ATLAS ซ่ึงรวมถึงคำถามหลายขอสำหรับแตละหลักการ พรอมทพิเศษ

ท่ีเราแนะนำเพ่ือเพ่ิมคุณภาพและความแมนยำของคำตอบ LLM โดยเฉลี่ย 57.7% และ 67.3% ตามลำดับ เม่ือ

นำไปใชกับ GPT -4. นอกจากนี้ยังมีการพัฒนาชัดเจนข้ึนดวยการเพ่ิมขนาดของโมเดล เชน ประสิทธิภาพท่ีได

เม่ือยายจาก LLaMA-2-7B ไปเปน  

GPT-4 เกิน 40% 

 

 

2. งานท่ีเก่ียวของ (Literature Review) 

 

โมเดลภาษาขนาดใหญ (LLM) วิวัฒนาการของโมเดลภาษาขนาดใหญ (LLM)  มีสวนสำคัญในการพัฒนาการ

ประมวลผลภาษาธรรมชาติ (NLP) สวนนี้จะกลาวถึงการพัฒนาท่ีสำคัญใน LLM ซ่ึงเปนรากฐานสำหรับ

การศึกษาในปจจุบัน เริ่มตนดวย BERT ของ Google [3] ซ่ึงไดปฏิวัติการทำความเขาใจบริบทผานแนวทางการ

ฝกอบรมแบบสองทิศทาง ในขณะท่ี T5 [17] พัฒนาไปอีกข้ันดวยการรวมงาน NLP ตางๆ ไวในกรอบงานเดียว 

ในขณะเดียวกัน GPT-1 [14] ไดเปดตัวโมเดลบุกเบิกท่ีใชประโยชนจากสถาปตยกรรมหมอแปลงไฟฟาสำหรับ

การเรียนรูแบบไมมีผูดูแล ตามมาดวยผูสืบทอด GPT-2 [15] ซ่ึงขยายจำนวนพารามิเตอรอยางมีนัยสำคัญเปน 

1.5 พันลาน ซ่ึงแสดงใหเห็นถึงความสามารถท่ีโดดเดนในการสรางขอความ จากนั้น GPT-3 [2] ก็ไดกาว

กระโดดอยางมากท้ังในดานขนาดและความสามารถ โดยมีพารามิเตอรถึง 175 พันลานพารามิเตอร และแสดง

ใหเห็นถึงความเชี่ยวชาญในงานดานภาษาท่ีหลากหลาย  

สำหรับ LLM อ่ืนๆ ท่ีไดรับการเสนอเม่ือเร็วๆ นี้ Gopher [16] ไมเพียงแตความสามารถในการ

ประมวลผลภาษาข้ันสูงดวยแบบจำลองพารามิเตอร 280 พันลานเทานั้น แตยังไดนำการพิจารณาเชิงจริยธรรม

มาสูเบื้องหนาอีกดวย ซีรีส LLaMA ของ Meta [21, 22] เนนย้ำถึงความสำคัญของประสิทธิภาพ โดยแนะนำ

ประสิทธิภาพท่ีทรงพลังโดยใชทรัพยากรนอยลง ซ่ึงเปนแนวคิดท่ีสนับสนุนโดย Chinchilla [4] ซ่ึงเสนอวา

โมเดลขนาดเล็กท่ีไดรับการฝกอบรมอยางเหมาะสมท่ีสุดสามารถบรรลุผลลัพธท่ียอดเยี่ยม นวัตกรรมลาสุดใน

ชุดนี้คือ Mistral [6] ท่ีเปนเลิศในดานประสิทธิภาพและสมรรถนะ เหนือกวารุนใหญๆ เหตุการณสำคัญลาสุดใน

วิถีนี้คือ GPT-4 ของ OpenAI [13] และตระกูล Gemini ของ Google [20] พวกเขาแสดงถึงความกาวหนาท่ี

สำคัญอีกประการหนึ่งในสาขานี้ดวยความเขาใจท่ีเพ่ิมข้ึนและความสามารถในการสรางสรรค ซ่ึงกำหนดเกณฑ

มาตรฐานใหมสำหรับการประยุกตใช LLM ในโดเมนตางๆ 

Prompts ชุดคำสั่ง. ในฐานะมุมมองท่ีโดดเดนของการปฏิสัมพันธกับโมเดลภาษาและความเรียบงายโดยไม

จำเปนตองปรับแตงโมเดลอยางละเอียด ไดพัฒนาไปสูสาขาวิชาการศึกษาท่ีเนนถึงความสัมพันธท่ีซับซอน

ระหวางอินพุตของผูใชและการตอบสนองของ LLM การสำรวจในชวงแรกๆ เชน การสำรวจภายใน [19] 

เจาะลึกวาการออกแบบพรอมทท่ีแตกตางกันสามารถสงผลกระทบอยางมากตอประสิทธิภาพและผลลัพธของ

แบบจำลองภาษาอยางไร ซ่ึงถือเปนจุดกำเนิดของวิศวกรรมพรอมท (Prompt Engineering) พ้ืนท่ีนี้ขยาย

ออกไปอยางรวดเร็ว โดยเผยใหเห็นบทบาทท่ีสำคัญของ prompts ในสถานการณการเรียนรูแบบช็อตไมก่ีครั้ง

และแบบศูนยช็อต ตัวอยางโดย [2] ทำงานรวมกับ GPT-3 ซ่ึงการแจงเตือนท่ีสรางข้ึนอยางมีกลยุทธทำให



แบบจำลองสามารถทำงานโดยใชตัวอยางกอนหนานอยท่ีสุด นอกเหนือจากการสอนงานแลว การศึกษาลาสุด

ไดเปลี่ยนไปสูการทำความเขาใจความแตกตางทางความหมายและบริบทในprompts โดยตรวจสอบวาการ

เปลี่ยนแปลงท่ีเล็กนอยสามารถนำไปสูการตอบสนองท่ีแตกตางอยางมีนัยสำคัญจาก LLM ไดอยางไร 

Ask-me-anything (ถามไดทุกเรื่อง)[1] เปนพรอมตท่ีนำเอาพรอมตท่ีไมสมบูรณหลายรายการมาใช และ

รวบรวมไวเพ่ือปรับปรุงประสิทธิภาพของโมเดล โดยเฉพาะในรูปแบบการตอบคำถาม อีกวิธีหนึ่งคือวิธีลูกโซ

แหงความคิด [23] ท่ีซ่ึงโมเดลจะสรางชุดของข้ันตอนการใหเหตุผลระดับกลางเพ่ือปรับปรุงประสิทธิภาพในงาน

ท่ีซับซอน นอกจากนี้ พรอมท least-to-most [26] คือกลยุทธใหมเพ่ือแยกปญหาท่ีซับซอนออกเปนปญหา

ยอยท่ีงายกวา ชวยเพ่ิมขีดความสามารถของแบบจำลองในการรับมือกับปญหาท่ีทาทายมากกวาท่ีถูกเสนอใน

พรอมท มีการสำรวจประสิทธิภาพของการอธิบาย [8] พบวาคำอธิบายสามารถเพ่ิมความสามารถในการเรียนรู

ของ LLM ในงานท่ีซับซอนได นอกจากนี้ พรอมทแคตตาล็อกของเทคนิคทางวิศวกรรมพรอมทไดถูกตรวจสอบ

โดย ChatGPT [24] โดยเนนย้ำถึงความสำคัญของวิศวกรรมแบบพรอมทในการเพ่ิมประสิทธิภาพแอปพลิเคชัน 

LLM ในการพัฒนาซอฟตแวรและการศึกษา นอกจากนี้ยังถูกไฮไลทวาการออกแบบพรอมทท่ีมีประสิทธิภาพนั้น

สำคัญตอการปรับปรุงประสิทธิภาพของ LLM โดยเฉพาะอยางยิ่งในการฝกเขียนโคดและประสบการณการ

เรียนรู สุดทายนี้ Directional Stimulus Prompting [12] นำเสนอ framework ใหมท่ีใชโมเดลนโยบายท่ี

ปรับแตงไดเพ่ือสรางพรอมทเสริม ซ่ึงจะชี้นำให LLM ไปสูผลลัพธท่ีตองการเฉพาะเจาะจง ความหลากหลาย

ของกลยุทธการพรอมท นี้เนนย้ำถึงการพัฒนาอยางรวดเร็วของ LLM โดยเสนอแนวทางท่ีหลากหลายเพ่ือ

ควบคุมความสามารถของ LLM อยางมีประสิทธิภาพมากข้ึน 

 

 

3. หลักการ 

3.1 แรงจูงใจ 

เนื่องจากคุณภาพของการตอบสนองท่ีสรางข้ึนโดย LLM ท่ีไดรับการอบรมและจัดวางนั้นเก่ียวของโดยตรงกับ

คุณภาพของพรอมทหรือคำสั่งท่ีผูใชใหไว จึงจำเปนอยางยิ่งท่ีจะตองสรางคำสั่งท่ี LLM สามารถเขาใจและ

ตอบสนองไดอยางมีประสิทธิภาพ คำสั่งท่ีสงไปยัง LLM เปนวิธีการโตตอบระหวางผูใชและ LLM ซ่ึงชวยเพ่ิม

ความสามารถในการจัดการกับงานท่ีหลากหลาย จุดสนใจหลักของงานนี้อยูท่ีวิธีการประดิษฐและปรับแตงคำสั่ง

เพ่ือปรับปรุงคุณภาพผลผลิต สิ่งนี้จำเปนตองมีความเขาใจอยางครอบคลุมถึงการทำงานและพฤติกรรมของ 

LLM, กลไกเบื้องหลัง และหลักการท่ีควบคุมการตอบสนองของพวกเขา ในงานนี้ เราบรรลุเปาหมายโดยการ

สรางหลักการ 26 ประการอยางละเอียดเพ่ือการจัดทำพรอมทท่ีครอบคลุมในสถานการณแตกตางกัน ตัวอยาง

แสดงในรูปท่ี 1 

3.2 ภาพรวม 

ภาพรวมของหลักการแสดงไวในตารางท่ี 1 และเราไดจัดกลุมของหลักการออกเปน 5 ประเภทตาม

ลักษณะเฉพาะของหลักการดังกลาว ดังตารางท่ี 2 ซ่ึงไดแก (1) โครงสรางและความชัดเจนของพรอมท เชน 

ระบุผูชมเปาหมายในพรอมต เชน ผูชมเปนผูเชี่ยวชาญในสาขานั้น (2) ความเฉพาะเจาะจงและขอมูล เชน เพ่ิม

วลีตอไปนี้ลงในพรอมท “ตรวจสอบใหแนใจวาคำตอบของคุณเปนกลางและไมเหมารวม” ลงในพรอมทของคุณ 

(3) การโตตอบและการมีสวนรวมของผูใช เชน อนุญาตใหโมเดลดึงรายละเอียดและความตองการท่ีถูกตองจาก

คุณโดยการถามคำถามคุณจนกวาเขาจะมีขอมูลเพียงพอท่ีจะใหผลลัพธท่ีตองการ “จากนี้ไป ฉันอยากใหคุณ



ถามคำถามกับฉัน ..". (4) เนื้อหาและรูปแบบภาษา เชน ไมจำเปนตองสุภาพกับ LLM จึงไมจำเปนตองเพ่ิมวลี

เชน “ไดโปรด” “ถาคุณไมรังเกียจ” “ขอบคุณ” “ฉันอยากจะ” ฯลฯ และใชคำท่ีตรงประเด็น; (5) งานท่ี

ซับซอนและการเขียนโคด เชน แบงงานท่ีซับซอนออกเปนข้ันตอนๆ ท่ีงายกวาในการโตตอบ 

 

หลักการ หลักการท่ีรวดเร็วสำหรับพรอมท 

1 ไมจำเปนตองสุภาพกับ LLM ดังนั้นจึงไมจำเปนตองเพ่ิมวลีเชน "please" "ถาคุณไมวาอะไร" 

"ขอบคุณ""ฉันตองการ" ฯลฯ และตรงประเด็น 

2 รวมผูอานท่ีตองการไวในพรอมต เชน ผูอานเปนผูเชี่ยวชาญในสาขานั้นๆ 

3 แบงงานท่ีซับซอนออกเปนลำดับของพรอมตท่ีงายตอการสนทนาแบบโตตอบ 

4 ใชคำสั่งยืนยัน เชน 'ทำ' ในขณะท่ีควบคุมภาษาท่ีเปนลบเชน 'อยาทำ' 

5 เม่ือคุณตองการความชัดเจนหรือความเขาใจท่ีลึกซ้ึงของหัวขอ ความคิด หรือขอมูลใด ๆ ใหใช

คำสั่ง 

ตอไปนี้: 

o อธิบาย [ใสหัวขอเฉพาะ] อยางงาย ๆ 

o อธิบายกับฉันเหมือนฉันอายุ 11 ป 

o อธิบายใหฉันฟงราวกับวาฉันเปนผูเริ่มตนใน [สาขา] 

o เขียน [เรียงความ/ขอความ/ยอหนา] โดยใชภาษาอังกฤษงายๆ เหมือนท่ีคุณกำลังอธิบาย

บางอยางใหเด็กหาขวบฟง 

6 เพ่ิม "ฉันจะใหทิป $xxx สำหรับวิธีแกปญหาท่ีดีกวา!" 

7 เพ่ิมตัวอยางในพรอมท (ใช few-shot prompting – note จากผูแปล: คือเทคนิคท่ีใหโมเดล

สามารถเรียนรูจากขอมูลตัวอยางจำนวนไมก่ีตัวอยาง ดวยการปอนตัวอยางงานท่ีทำสำเร็จ

เรียบรอยแลว แมจะเพียงแคตัวอยางเดียว ใหกับโมเดล เราสามารถประหยัดเวลา เพ่ิม

ประสิทธิภาพในการ Generalize ความรู สามารถตอบโจทยไดหลากหลายและยืดหยุน) 

8 สำหรับรปูแบบพรอมตของคุณ ใหเริ่มตนดวย '##คำสั่ง##' ตามดวย '##ตัวอยาง##' 

หรือ '##คำถาม##' รายละเอียดเนื้อหาของคุณ ใชหนึ่งบรรทัดหรือมากกวานั้นเพ่ือค่ันคำสั่ง 

ตัวอยาง คำถาม บริบท และรายละเอียดขอมูลท่ีใสลงไป เวนบรรทัดเพ่ือแยกคำแนะนำ 

ตัวอยาง คำถาม บริบท และรายละเอียด 

9 รวมวลีตอไปนีเ้ขาไป: "งานของคุณคือ..." และ "คุณตอง..." 

10 รวมวลีตอไปนีเ้ขาไป: "พวกคุณจะตองถูกลงโทษ" 

11 ใชวลี "ตอบคำถามท่ีใหมาอยางเปนธรรมชาต ิใหเหมือนมนุษยตอบ" ในคำแนะนำของคุณ 

12 ใชคำแนะนำ เชน เขียน "จงคิดทีละข้ัน" 

13 เพ่ิมประโยคตอไปนี้ "ใหแนใจวาคำตอบของคุณไมเปนกลางและไมเหมารวม" 

14 อนุญาตใหโมเดลดึงรายละเอียดและลักษณะท่ีแมนยำจากคุณโดยการถามคำถามคุณจนกวา

เขาจะมีขอมูลเพียงพอท่ีจะใหผลลัพธท่ีตองการ 

(ตัวอยางเชน "จากนี้ไป ผมอยากใหคุณถามคำถามผม...") 



15 หากตองการสอบถามเก่ียวกับหัวขอหรือไอเดียเฉพาะ หรือขอมูลใดๆ และคุณตองการทดสอบ

ความเขาใจของคุณ คุณสามารถใช 

วลีตอไปนี้: "สอน [ชื่อทฤษฎีบท/หัวขอ/กฎใดๆ] และรวมการทดสอบในตอนทาย แตอยา 

ใหคำตอบแกฉันและบอกฉันถาฉันตอบถูกเม่ือฉันตอบ" 

16 กำหนดบทบาทใหกับ LLM 

17 ระบุขอบเขต 

18 ใชคำหรือวลีเฉพาะซ้ำ ๆ หลายครั้งภายในพรอมต 

19 รวมหวงโซแหงความคิด (Chain-of-thought CoT - note จากผูแปล เปนเทคนิคท่ีจะแบง

คำถามท่ีซับซอนออกเปนสวนยอยๆ ท่ีเปนตรรกะซ่ึงเลียนแบบขบวนความคิดท่ีเปนลำดับ ซ่ึงนี้

จะชวยใหโมเดลแกปญหาโดยใชชุดข้ันตอนระดับกลางแทนท่ีจะตอบคำถามโดยตรง วิธีนี้จะ

ชวยเพ่ิมความสามารถในการใหเหตุผลของ AI.) เขากับ few-shot prompt 

20 ใหคำเริ่มตนของคำตอบท่ีตองการ ใสจุดเริ่มตนของเอาตพุตท่ีตองการไวในพรอมท  

21 หากตองการเขียนเรียงความ /ขอความ /ยอหนา /บทความ หรือขอความประเภทใด ๆ ควรมี

รายละเอียดประเภทดังกลาวดวย เชน: “เขียน [เรียงความ/ขอความโดยละเอียด/ยอหนา] ให

ฉันในเรื่อง [ชื่อหัวขอ] โดยใสขอมูลท้ังหมดท่ีจำเปน” 

22 วิธีแกไข/เปลี่ยนแปลงขอความเฉพาะโดยไมเปลี่ยนรูปแบบการเขียน ใช “พยายามแกไขทุกยอ

หนาท่ีผูใชสงมา คุณควรปรับปรุงไวยากรณและคำศัพทของผูใชเทานั้น และทำใหแนใจวาฟงดู

เปนธรรมชาติ คุณไมควรเปลี่ยนสไตลการเขียน เชน การลดความเปนทางการของประโยค” 

23 เม่ือคุณมีพรอมตการเขารหัสท่ีซับซอนซ่ึงอาจอยูกันคนละไฟล: “จากนี้ไปเม่ือใดก็ตามท่ีคุณ

สราง 

โคดท่ีครอบคลุมมากกวาหนึ่งไฟล ใหสรางสคริปต [ภาษาโปรแกรมม่ิง] ท่ีสามารถเรียกใชได

โดยอัตโนมัติ 

สรางไฟลท่ีระบุหรือทำการเปลี่ยนแปลงไฟลท่ีมีอยูเพ่ือแทรกโคดท่ีสรางข้ึน [คำถามของคุณ]". 

24 เม่ือคุณตองการสรางหรือตอขอความโดยใชคำ วลี หรือประโยคตามท่ีระบุไว ใหใชพรอมท

ตอไปนี้: 

“ฉันจะเริ่มตน [เนื้อเพลง/เรื่องราว/ยอหนา/เรียงความ...] ใหคุณ: [แทรกเนื้อเพลง/คำ/

ประโยคท่ีตองการ]” 

เขียนใหจบโดยอิงขอความท่ีใหไว และทำใหความหมายสอดคลองกัน 

25 ระบุสิ่งท่ีโมเดลตองปฏิบัติตามอยางชัดเจนเพ่ือสรางเนื้อหาในรูปแบบของkeyword ขอบังคับ 

คำใบ หรือคำแนะนำ 

26 ในการเขียนขอความใดๆ เชน เรียงความหรือยอหนา ท่ีมีจุดมุงหมายใหคลายกับตัวอยางท่ีใหไว 

ใหใส 

คำแนะนำตอไปนี้: 

o โปรดใชภาษาลักษณะเดียวกันกับตัวอยางท่ีใหไว[ชื่อเรื่อง/ขอความ/เรียงความ/คำตอบ] 

                            ตารางท่ี 1: ภาพรวมของหลักการพรอมท 26 ประการ 



หมวดหมู หลักการ #หลักการ 

โครงสรางพรอมต 

และความชัดเจน 

รวมผูอานท่ีตองการไวในพรอมต เชน ผูอานเปนผูเชี่ยวชาญในสาขานั้นๆ 

 

ใชคำสั่งยืนยัน เชน 'ทำ' ในขณะท่ีควบคุมภาษาท่ีเปนลบเชน 'อยาทำ' 

 

ใชภาษานำ เชน ระบุวา "จงคิดทีละข้ัน" 

 

ใหคำเริ่มตนของคำตอบท่ีตองการ ใสจุดเริ่มตนของเอาตพุตท่ีตองการไวใน

พรอมท  

 

ใชการกำหนดขอบเขต 

 

สำหรับรูปแบบพรอมตของคุณ ใหเริ่มตนดวย '##คำสั่ง##' ตามดวย '##

ตัวอยาง##' หรือ '##คำถาม##' รายละเอียดเนื้อหาของคุณ ใชหนึ่ง

บรรทัดหรือมากกวานั้นเพ่ือค่ันคำสั่ง ตัวอยาง คำถาม บริบท และ

รายละเอียดขอมูลท่ีใสลงไป เวนบรรทัดเพ่ือแยกคำแนะนำ ตัวอยาง 

คำถาม บริบท และรายละเอียด 
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ความจำเพาะและ 

รายละเอียด

ขอมูล 

เม่ือคุณตองการความชัดเจนหรือความเขาใจท่ีลึกซ้ึงของหัวขอ ความคิด 

หรือขอมูลใด ๆ ใหใชคำสั่งตอไปนี้: 

o อธิบาย [ใสหัวขอเฉพาะ] อยางงาย ๆ 

o อธิบายกับฉันเหมือนฉันอายุ 11 ป 

o อธิบายใหฉันฟงราวกับวาฉันเปนผูเริ่มตนใน [สาขา] 

o เขียน [เรียงความ/ขอความ/ยอหนา] โดยใชภาษาอังกฤษงายๆ เหมือน

ท่ีคุณกำลังอธิบายบางอยางใหเด็กหาขวบฟง 

 

เพ่ิมตัวอยางในพรอมท (ใช few-shot prompting – note จากผูแปล: 

คือเทคนิคท่ีใหโมเดลสามารถเรียนรูจากขอมูลตัวอยางจำนวนไมก่ีตัวอยาง 

ดวยการปอนตัวอยางงานท่ีทำสำเร็จเรียบรอยแลว แมจะเพียงแคตัวอยาง

เดียว ใหกับโมเดล เราสามารถประหยัดเวลา เพ่ิมประสิทธิภาพในการ 

Generalize ความรู สามารถตอบโจทยไดหลากหลายและยืดหยุน) 

 

จงเติมวลีตอไปนี้ "ใหแนใจวาคำตอบของคุณไมมีอคติและไมเหมารวม" 
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ในการเขียนขอความใดๆ เชน เรียงความหรือยอหนา ท่ีมีจุดมุงหมายให

คลายกับตัวอยางท่ีใหไว ใหใสคำแนะนำตอไปนี้: 

o โปรดใชภาษาลักษณะเดียวกันกับตัวอยางท่ีใหไว[ชื่อเรื่อง/ขอความ/

เรียงความ/คำตอบ] 

 

เม่ือคุณตองการสรางหรือตอขอความโดยใชคำ วลี หรือประโยคตามท่ีระบุ

ไว ใหใชพรอมทตอไปนี้: 

“ฉันจะเริ่มตน [เนื้อเพลง/เรื่องราว/ยอหนา/เรียงความ...] ใหคุณ: [แทรก

เนื้อเพลง/คำ/ประโยคท่ีตองการ]” เขียนใหจบโดยอิงตามขอความท่ีใหไว 

และทำใหความหมายสอดคลองกัน 

 

ระบุสิ่งท่ีโมเดลตองปฏิบัติตามอยางชัดเจนเพ่ือสรางเนื้อหาในรูปแบบของ

keyword ขอบังคับ คำใบ หรือคำแนะนำ 

 

หากตองการสอบถามเก่ียวกับหัวขอหรือไอเดียเฉพาะ หรือขอมูลใดๆ และ

คุณตองการทดสอบความเขาใจของคุณ คุณสามารถใชวลีตอไปนี้: "สอน 

[ชื่อทฤษฎีบท/หัวขอ/กฎใดๆ] และรวมการทดสอบในตอนทาย แตอยา 

ใหคำตอบแกฉันและบอกฉันถาฉันตอบถูกเม่ือฉันตอบ" 

 

หากตองการเขียนเรียงความ /ขอความ /ยอหนา /บทความ หรือขอความ

ประเภทใด ๆ ควรมีรายละเอียดประเภทดังกลาวดวย เชน: “เขียน 

[เรียงความ/ขอความโดยละเอียด/ยอหนา] ใหฉันในเรื่อง [ชื่อหัวขอ] โดย

ใสขอมูลท้ังหมดท่ีจำเปน” 
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21 

การโตตอบของ

ผูใช 

และความรวมมือ 

อนุญาตใหโมเดลดึงรายละเอียดและลักษณะท่ีแมนยำจากคุณโดยการถาม

คำถามคุณจนกวาเขาจะมีขอมูลเพียงพอท่ีจะใหผลลัพธท่ีตองการ 

(ตัวอยางเชน "จากนี้ไป ผมอยากใหคุณถามคำถามผม...") 

 

หากตองการเขียนเรียงความ /ขอความ /ยอหนา /บทความ หรือขอความ

ประเภทใด ๆ ควรมีรายละเอียดประเภทดังกลาวดวย เชน: “เขียน 

[เรียงความ/ขอความโดยละเอียด/ยอหนา] ใหฉันในเรื่อง [ชื่อหัวขอ] โดย

ใสขอมูลท้ังหมดท่ีจำเปน” 
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21 

เนื้อหาและ 

รูปแบบภาษา 

วิธีแกไข/เปลี่ยนแปลงขอความเฉพาะโดยไมเปลี่ยนรูปแบบการเขียน ใช 

“พยายามแกไขทุกยอหนาท่ีผูใชสงมา คุณควรปรับปรุงไวยากรณและ

คำศัพทของผูใชเทานั้น และทำใหแนใจวาฟงดูเปนธรรมชาติ คุณไมควร

เปลี่ยนสไตลการเขียน เชน การลดความเปนทางการของประโยค” 
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รวมวลีตอไปนี้เขาไป: "งานของคุณคือ..." และ "คุณตอง..." 

 

รวมวลีตอไปนี้เขาไป: "พวกคุณจะตองถูกลงโทษถา..." 

 

กำหนดบทบาทใหกับ LLM  

 

ใชวลี "ตอบคำถามท่ีใหมาอยางเปนธรรมชาติ ใหเหมือนมนุษยตอบ" ใน

คำแนะนำของคุณ 

 

ไมจำเปนตองสุภาพกับ LLM ดังนั้นจึงไมจำเปนตองเพ่ิมวลีเชน "please" 

"ถาคุณไมวาอะไร" "ขอบคุณ" 

 

ใชคำหรือวลีเฉพาะซ้ำ ๆ หลายครั้งภายในพรอมต 

 

เพ่ิม "ฉันจะใหทิป $xxx สำหรับวิธีแกปญหาท่ีดีกวา!" 
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งานท่ีซับซอน

และคำแนะนำใน

การเขียนรหัส 

แบงงานท่ีซับซอนออกเปนลำดับของพรอมตท่ีงายตอการสนทนาแบบ

โตตอบ 

 

เม่ือคุณมีพรอมตการเขารหัสท่ีซับซอนซ่ึงอาจอยูกันคนละไฟล: “จากนี้ไป

เม่ือใดก็ตามท่ีคุณสราง 

โคดท่ีครอบคลุมมากกวาหนึ่งไฟล ใหสรางสคริปต [ภาษาโปรแกรมม่ิง] ท่ี

สามารถเรียกใชไดโดยอัตโนมัติ 

สรางไฟลท่ีระบุหรือทำการเปลี่ยนแปลงไฟลท่ีมีอยูเพ่ือแทรกโคดท่ีสราง

ข้ึน [คำถามของคุณ]". 

 

รวมหวงโซแหงความคิด (Chain-of-thought CoT - note จากผูแปล 

เปนเทคนิคท่ีจะแบงคำถามท่ีซับซอนออกเปนสวนยอยๆ ท่ีเปนตรรกะซ่ึง

เลียนแบบขบวนความคิดท่ีเปนลำดับ ซ่ึงนี้จะชวยใหโมเดลแกปญหาโดยใช

ชุดข้ันตอนระดับกลางแทนท่ีจะตอบคำถามโดยตรง วิธีนี้จะชวยเพ่ิม

ความสามารถในการใหเหตุผลของ AI.) เขากับ few-shot prompt 
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ตารางท่ี 2: หมวดหมูหลักการพรอมท 

 


